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ABSTRAK

Nama . Alif Ibrahim Sholeh

NIM : 41520010184

Program Studi . Teknik Informatika

Judul Laporan Skripsi : Implementasi Algoritma Convolution Neural

Network dengan Ekstrasi Fitur Audio dalam
Klasifikasi Emosi Suara
Dosen Pembimbing : Muhaimin Hasanudin, ST., M.Kom

Ekspresi emosi dalam suara memainkan peran penting dalam komunikasi manusia,
karena mampu menyampaikan maksud dan perasaan secara spontan dan alami.
Penelitian ini bertujuan untuk mengenali emosi pada suara menggunakan algoritma
Convolutional Neural Networks (CNN) yang didukung oleh enam metode ekstraksi
fitur audio, yaitu Mel-Frequency Cepstral Coefficients (MFCC), Linear Predictive
Coding (LPC), Mel-spectrogram, fitur berbasis waktu, fitur pitch dan rata-rata
pitch. MFCC digunakan untuk mengekstrak informasi frekuensi utama dari sinyal
suara, sedangkan LPC berfungsi untuk memodelkan spektrum akustik. Mel-
spectrogram memberikan representasi visual dari suara berdasarkan skala Mel,
sementara fitur temporal dan pitch mencerminkan pola durasi dan tinggi rendahnya
nada suara. Dataset utama yang digunakan adalah Toronto Emotional Speech Set
(TESS), yang merupakan dataset standar dalam penelitian pengenalan emosi suara.
Pengujian pada dataset TESS menghasilkan performa yang sangat baik dengan
akurasi 99,52%, presisi 0,9953, recall 0,9952, dan F1-score 0,9952. Penelitian ini
juga menguji model pada dataset bahasa Indonesia yang dikumpulkan secara
mandiri, dengan hasil yang menjanjikan berupa akurasi 84,29%, presisi 0,8477,
recall 0,8429 dan F1-score 0,8408. Temuan ini menunjukkan bahwa CNN yang
dipadukan dengan teknik ekstraksi fitur yang digunakan dapat secara efektif
mengenali emosi dari suara, baik dalam bahasa Inggris maupun Indonesia,
meskipun diperlukan penyempurnaan lebih lanjut pada dataset berbahasa
Indonesia.

Kata kunci: Analisis Suara Emosi, Fitur Ekstrasi Audio, Toronto Emotional

Speech Set, Dataset Bahasa Indonesia.
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ABSTRACT

Name . Alif Ibrahim Sholeh

NIM : 41520010184

Program Studi . informatic engineering

Thesis Report Title . Implementation of Convolution Neural Network

Algorithm with Audio Feature Extraction in Voice
Emotion Classification

Supervisor : Muhaimin Hasanudin, ST., M.Kom

Emotional expressions in voice play an essential role in human communication, as
they can convey intentions and feelings spontaneously and naturally. This research
aims to recognize emotions in voice using a Convolutional Neural Networks (CNN)
algorithm supported by six audio feature extraction methods, namely Mel-
Frequency Cepstral Coefficients, Linear Predictive Coding (LPC), Mel-
spectrogram, time-based features, pitch features, and pitch averaging. MFCC is
used to extract the primary frequency information from a sound signal. At the same
time, LPC serves to model the acoustic spectrum. The Mel-spectrogram visually
represents the sound based on the Mel scale. At the same time, the temporal and
pitch features reflect the duration and pitch patterns of the sound. The primary
dataset used is the Toronto Emotional Speech Set, a standard voice emotion
recognition research dataset. Testing on the TESS dataset resulted in an excellent
performance with 99.52% accuracy, 0.9953 precision, 0.9952 recall, and 0.9952
F1-score. This research also tested the model on a self-collected Indonesian
language dataset, with promising results of 84.29% accuracy, 0.8477 precision,
0.8429 recall, and 0.8408 F1-score. These findings show that CNN, combined with
the feature extraction techniques, can effectively recognize emotions from voices in
both English and Indonesian. However, further refinements are needed on the

Indonesian dataset.

Keywords: Emotional Voice Analysis, Audio Extraction Features, Toronto
Emotional Speech Set, Indonesian Language Dataset.
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