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ABSTRAK

Nama . Agil Nalwi

NIM . 41520010075

Program Studi . Teknik Informatika

Judul Laporan Skripsi . Perbandingan Algoritma K-Nearest Neighbors

(KNN) dan Naive Bayes Dalam Mengklasifikasi
Pemahaman Siswa Kelas x Pada Pelajaran
Matematika (Studi Kasus SMK Al-Hadiid 1
Cileungsi)

Dosen Pembimbing : Sabar Rudiarto, S.Kom., M. Kom

Analisis komparatif algoritma K-Nearest Neighbor (KNN) dan Naive Bayes
digunakan dalam penelitian ini untuk mengklasifikasikan tingkat pemahaman
matematika siswa kelas X di SMK Al-Hadiid 1 Cileungsi. Data yang digunakan
pada penelitian ini meliputi nilai tugas, UTS, dan UAS dari 135 siswa, yang
dikategorikan ke dalam tiga tingkat pemahaman yaitu Paham, Cukup Paham, dan
Tidak Paham. Penelitian ini mengevaluasi kinerja algoritma berdasarkan nilai skor
akurasi, presisi, recall, dan F1-score dengan menggunakan metode pembagian data
latih dan melakukan uji dengan rasio 90:10, 80:20, 70:30, 60:40, dan 50:50. Hasil
menunjukkan bahwa Naive Bayes memiliki akurasi tertinggi sebesar 92,86% pada
rasio data latih dan uji 90:10, Namun pada rata-rata akurasi algoritma K-Nearest
Neighbor (KNN) memperoleh 84,10%, sedikit lebih unggul dari Naive Bayes yaitu
sebesar 83,93% pada semua skala pembagian data, karena K-Nearest Neighbor
(KNN) lebih konsisten di berbagai rasio pembagian data, sementara Naive Bayes
memberikan hasil terbaik dengan data latih yang lebih besar. Dengan melihat proses
yang sudah dilakukan, dapat disimpulkan bahwa kedua algoritma memiliki
keunggulan masing-masing, dan rasio pembagian data ideal adalah 70:30 atau
60:40 untuk mencapai kinerja optimal. Penelitian ini memainkan peran yang
cukup penting dalam penerapan teknologi machine learning untuk mendukung
analisis data pendidikan, khususnya dalam memahami dan meningkatkan
pemahaman siswa tentang pembelajaran matematika.

Kata kunci: Klasifikasi, K-Nearest Neighbor, Naive Bayes, Pemahaman Siswa,
Matematika
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ABSTRACT

Nama . Agil Nalwi

NIM : 41520010075

Program Studi . Teknik Informatika

Judul Laporan Skripsi : Comparason of the K-Nearest Neighbors (KNN)

and Naive Bayes Algorithms in Classifying Class X
Students' Understanding of Mathematics Lessons
(Case Study of SMK Al-Hadiid 1 Cileungsi)

Dosen Pembimbing - Sabar Rudiarto, S.Kom., M. Kom

Comparative analysis of K-Nearest Neighbor (KNN) and Naive Bayes algorithms
is used in this study to classify the level of mathematics understanding of class X
students at SMK Al-Hadiid 1 Cileungsi. The data used in this study includes the
grades of assignments, UTS, and UAS of 135 students, which are categorized into
three levels of understanding, namely Understanding, Fairly Understanding, and
Not Understanding. This study evaluates the performance of the algorithm based
on the accuracy, precision, recall, and F1-score values using the training and test
data division method with a ratio of 90:10, 80:20, 70:30, 60:40, and 50:50. The
results show that Naive Bayes has the highest accuracy of 92.86% at a training and
test data ratio of 90:10, but on average the accuracy of the K-Nearest Neighbor
(KNN) algorithm obtained 84.10%, slightly superior to Naive Bayes which is
83.93% on all data division scales, because K-Nearest Neighbor (KNN) is more
consistent across various data division ratios, while Naive Bayes gives the best
results with larger training data. By looking at the process, it can be concluded that
both algorithms have their own advantages, and the ideal data sharing ratio is
70:30 or 60:40 to achieve optimal performance. This research plays an important
role in the application of machine learning technology to support educational data
analysis, especially in understanding and improving students' understanding of

math learning.

Keywords: Classification, K-Nearest Neighbor, Naive Bayes, Student
Understanding, Mathematics
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