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ABSTRAK

Nama . Satriyo Bagas Sentoso
NIM 41521010017
Program Studi . Teknik Informatika
ANALISA SENTIMEN PADA FENOMENA
Judul Proposal Penelitian  : FUFUFAFA PADA APLIKASI X DENGAN
ALGORTIMA NAIVE BAYES
Dosen Pembimbing . Bagus Priambodo, ST, M.TI., Ph.D

Penelitian ini bertujuan untuk menganalisis sentimen publik dan respons
emosional terhadap fenomena "FufuFafa" yang viral di Aplikasi X (sebelumnya
Twitter) dengan menggunakan metode Naive Bayes Classifier (NBC). Data
diperoleh melalui teknik web scraping menggunakan API Twitter, menghasilkan
3.835 tweet yang mengandung kata kunci "FufuFafa" dan "Gibran" selama periode
September hingga Oktober 2024. Analisis mencakup klasifikasi sentimen (positif,
negatif, netral) dan respons emosional (marah, sedih, takut, senang, terkejut).Data
yang diproses melewati tahapan text mining seperti pembersihan, tokenisasi,
normalisasi, stemming, dan penghapusan kata umum (stopword removal).
Klasifikasi sentimen dilakukan menggunakan tiga algoritma Naive Bayes
(Gaussian, Multinomial, Bernoulli). Gaussian Naive Bayes mencapai akurasi
tertinggi untuk analisis sentimen pada data uji (83%), diikuti oleh Multinomial
(81%) dan Bernoulli (73%). Untuk analisis respons emosi, Gaussian dan
Multinomial mencapai akurasi 98%, sementara Bernoulli hanya mencapai 59%.

Hasil analisis respons emosi menunjukkan sebagian besar tweet bersifat
NaN atau tidak teridentifikasi (3.266 tweet, 85,77%), diikuti oleh emosi marah (263
tweet, 6,91%), takut (116 tweet, 3,05%), senang (65 tweet, 1,71%), terkejut (53
tweet, 1,39%), dan sedih (45 tweet, 1,18%). Hasil ini menunjukkan mayoritas tweet
tidak memberikan respons emosional yang jelas. Namun, di antara tweet yang
berhasil diidentifikasi, respons masyarakat umum pada Aplikasi X yang didominasi
oleh emosi marah dan sedih menunjukkan adanya kekecewaan serta ketidakpuasan
terhadap isu yang berkembang, yang menjadi indikasi penting dinamika opini
publik di media sosial.Penelitian ini memberikan wawasan tentang sentimen publik
dan dinamika emosional dalam diskusi media sosial mengenai isu politik yang
sensitif, serta menawarkan informasi yang berharga bagi pembuat kebijakan dan
peneliti di masa mendatang.

Kata kunci: Analisis Sentimen, Naive Bayes, FufuFafa, Respon Emosi, Media
Sosial
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ABSTRACT

Nama . Satriyo Bagas Sentoso
NIM 41521010017
Program Studi . Teknik Informatika

SENTIMENT ANALYSIS ON THE
FUFUFAFA PHENOMENON IN THE X
APPLICATION WITH THE NAIVE BAYES
ALGORTIMA

Dosen Pembimbing . Bagus Priambodo, ST, M.TI., Ph.D

Judul Proposal Penelitian

This study aims to analyze public sentiment and emotional responses to the
"FufuFafa" phenomenon that went viral on Application X (formerly Twitter) using
the Naive Bayes Classifier (NBC) method. The data was collected through web
scraping techniques using the Twitter API, resulting in 3,835 tweets containing the
keywords "FufuFafa" and "Gibran™ from September to October 2024. The analysis
includes sentiment classification (positive, negative, neutral) and emotional
responses (anger, sadness, fear, happiness, surprise). The data processing involved
text mining stages such as cleaning, tokenization, normalization, stemming, and
stopword removal. Sentiment classification was performed using three Naive Bayes
algorithms (Gaussian, Multinomial, Bernoulli). Gaussian Naive Bayes achieved the
highest accuracy for sentiment analysis on test data (83%), followed by
Multinomial (81%) and Bernoulli (73%). For emotional response analysis,
Gaussian and Multinomial achieved 98% accuracy, while Bernoulli only reached
59%.

The analysis of emotional responses revealed that most tweets were labeled
as NaN or unidentifiable (3,266 tweets, 85.77%), followed by anger (263 tweets,
6.91%), fear (116 tweets, 3.05%), happiness (65 tweets, 1.71%), surprise (53
tweets, 1.39%), and sadness (45 tweets, 1.18%). These results indicate that the
majority of tweets did not exhibit clear emotional responses. However, among the
tweets that were successfully identified, the dominance of anger and sadness
suggests significant dissatisfaction and disappointment regarding the issue,
providing key insights into the dynamics of public opinion on social media.

This study offers valuable insights into public sentiment and emotional dynamics
in social media discussions surrounding sensitive political issues, while also
providing critical information for policymakers and future researchers.

Keywords : Sentiment Analysis, Naive Bayes, FufuFafa, Emotional Response,
Social Media
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