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ABSTRAK

Nama : Rakha Fawwaz Aryaguna
NIM : 41820010085
Pembimbing TA : Dr. Ruci Meiyanti, M.Kom

Judul Tugas Akhir  : Perbandingan Model Algoritma Naive Bayes Dengan
Algoritma Whale Optimization Untuk Prediksi
Volatilitas Harga Emas Di Masa Depan

Emas, sebagai komoditas bernilai tinggi, digunakan sebagai lindung nilai terhadap ketidakstabilan
ekonomi. Penelitian ini bertujuan mengembangkan model prediksi volatilitas harga emas dengan
mengoptimalkan algoritma Naive Bayes menggunakan Whale Optimization Algorithm (WOA).
Metode ini melibatkan pengumpulan data harga emas dan data keuangan terkait, pengolahan data,
dan pengembangan model Naive Bayes dengan WOA. Dua algoritma, Naive Bayes dan WOA,
dievaluasi menggunakan metrik MAPE, MSE, RMSE, dan AVE. Hasilnya menunjukkan bahwa
Naive Bayes memiliki akurasi tinggi dan kesalahan rendah, memanfaatkan asumsi independensi
fitur. WOA memberikan hasil solid dengan R-squared Score tinggi, namun dengan tingkat
kesalahan yang sedikit lebih besar daripada Naive Bayes. Evaluasi performa WOA menyoroti
keberlanjutan hasilnya dalam kondisi pasar yang berubah. Kesimpulan menekankan bahwa Naive
Bayes unggul dalam akurasi dan kinerja stabil, sementara WOA memberikan alternatif adaptif
tergantung pada dinamika pasar. Diperlukan pemantauan berkala untuk memastikan keberlanjutan
dan ketangguhan model, khususnya WOA, dalam menghadapi perubahan kondisi pasar. Penelitian
ini memberikan wawasan berharga bagi investor dan pelaku bisnis dalam pengambilan keputusan

investasi terkait volatilitas harga emas.

Kata kunci: Emas, prediksi volatilitas, Naive Bayes, Whale Optimization Algorithm, kinerja

model.
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ABSTRACT

Nama : Rakha Fawwaz Aryaguna
NIM : 41820010085
Pembimbing TA : Dr. Ruci Meiyanti, M.Kom

Judul Tugas Akhir  : Perbandingan Model Algoritma Naive Bayes Dengan
Algoritma Whale Optimization Untuk Prediksi
Volatilitas Harga Emas Di Masa Depan

Gold, as a high-value commaodity, serves as a hedge against economic instability. This research
aims to develop a model for predicting gold price volatility by optimizing the Naive Bayes
algorithm using the Whale Optimization Algorithm (WOA). The method involves collecting gold
price and relevant financial data, processing the data, and developing the Naive Bayes model with
WOA. Two algorithms, Naive Bayes and WOA, are evaluated using metrics such as MAPE, MSE,
RMSE, and AVE. The results indicate that Naive Bayes achieves high accuracy and low errors,
leveraging the assumption of feature independence. WOA provides solid results with a high R-
squared Score but slightly higher errors than Naive Bayes. Performance evaluation of WOA
highlights the sustainability of its results in changing market conditions. The conclusion
emphasizes that Naive Bayes excels in accuracy and stable performance, while WOA offers an
adaptive alternative depending on market dynamics. Regular monitoring is necessary to ensure
the sustainability and robustness of the model, particularly WOA, in the face of changing market
conditions. This research provides valuable insights for investors and business stakeholders in

making investment decisions related to gold price volatility.

Keywords: Gold, volatility prediction, Naive Bayes, Whale Optimization Algorithm, model

performance.
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