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KERTAS KERJA

Ringkasan

Pada bagian Literatur Review ini penulis menampilkan hasil review jurnal
ilmiah yang terkait dengan penelitian yaitu Analisa Prediksi Penjualan Tahu
Bakso Rahayu Menggunakan Decision Tree dengan metode Algoritma C4.5.
Literatur Review terdiri dari 10 jurnal umum nasional dengan tahun penerbitan

2016 —2021.

Analisa dan perancangan terdapat metode yang digunakan dalam
penelitian yaitu menggunakan penelitian kuantitatif, metode perhitungan
menggunakan Algoritma C4.5. Dengan berikut terdapat gambar atau tabel beserta

penjelasannya.

Dataset berisi data yang nantinya akan digunakan dalam penelitian Analisa
Prediksi Penjualan Tahu Bakso. Data didapatkan dengan cara melakukan

wawancara terhadap Owner Tahu Bakso Rahayu.

Tahapan pengolahan data merupakan penjelasan tahapan tahapan dari
pengolahan data yang telah di lakukan menggunakan Decision Tree dengan

metode Algoritma C4.5

Hasil pengolahan data pada bagian ini berisi perhitungan sesuai metode

yang digunakan pada laporan ini yaitu Algoritma C4.5.

Universitas Mercu Buana
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BAB 1. LITERATUR REVIEW

21

Judul Jurnal Rrps saa,aj Metode Hasil/ Kesimpulan
PENERAPAN Abdul  Fikri, | Metode Menghasilkan  aplikasi
DATA  MINING | Wiwi Verina | Pengumpulan | data ~ mining  untuk
UNTUK (2020) data Serta | memprediksi  penjualan
PREDIKSI menggunakan | alat  medis  dengan
PENJUALAN metodologi algoritma C4.5 dan
ALAT MEDIS penelitian sistem telah  berjalan
MENGGUNAKAN Algoritma dengan baik.
ALGORITMA CA4. C4.5
5 PT. MURNI
INDAH SENTOSA.

Penerapan Data | Juna Eska | Algoritma Prediksi untuk penjualan
Mining Untuk | (2016) C4.5 wallpaper terbanyak
Prediksi Penjualan dengan metode
Wallpaper klasifikasi menggunakan
Menggunakan metode data  mining
Algoritma C4.5 algoritma c4.5.
Analisa Prediksi | Muhammad Algoritma Dalam penerapannya,
Penjualan  Produk | Rizal  Lubis | C4.5 algoritma C4.5 membaca
Dengan (2019) seluruh  sampel data
Menggunakan training dari storage dan
Metode C4. 5 (Studi memuatnya ke memori
Kasus: PT. Kawan sehingga dalam
Lama Ace mengkonstruksi ~ pohon
Hardware). keputusan, algoritma
C4.5 dapat membaca
seluruh  sampel data
training dari storage dan
memuatnya ke memori.
Penerapan Khotibul Algoritma Penelitian ini bertujuan
Algoritma C4. 5 | Umam , Diah | C4.5 untuk memprediksi
Untuk Prediksi | Puspitasari, variabel yang paling
Loyalitas Nasabah | Acmad berpengaruh pada
PT  Erdika  Elit | Nurhadi loyalitas nasabah PT
Jakarta. (2020) Erdhika Elit Sekuritas
dengan metode algoritma
C4.5, dalam menentukan
hasil  penelitian  ini
menggunakan data
training sebanyak 250
data nasabah.
Prediksi Profit Pada | Erlin ~ Elisa | Algoritma Hasil dari pengolahan
Perusahaan Dengan | (2018) C4.5 metode Data Mining

Klasifikasi
Algoritma C4. 5

dengan algoritma C4.5
untuk  Prediksi  Profit

http://digilib.mercubuana.ac.id/
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Pada Perusahaan yaitu
CV. XYZ di karenakan
oleh biaya Mobilisasi
dan biaya tenaga teknik
yang sering melebihi dari
anggran yang telah di

tetapkan sehingga
perusahaan  mengalami
kerugian pada  akhir
pelaksanaan proyek.
ANALISIS Siti  Wardah, | Forcasting Berdasarkan
PERAMALAN Iskandar pengumpulan dan
PENJUALAN (2016) pengolahan data serta
PRODUK analisa  yang  sudah
KERIPIK PISANG dilakukan maka dapat
KEMASAN kita bandingkan bahwa
BUNGKUS (Studi dari segi tingkat
Kasus Home kesalahan serta
Industry  Arwana perangkingan trend
Food Tembilahan) analysis mempunyai
tingkat kesalahan yang
lebih kecil dibandingkan
dengan metode lainnya.
Metode trend analysis
mempunyai nilai MAD
sebesar 161,3539, MSE
sebesar 55744,16, dan
standar error  sebesar
242,947, maka dapat
disimpulkan bahwa
metode terpilih adalah
metode Trend Analysis.
PREDIKSI Iman Mustofa | Data Mining | Prediksi yang dihasilkan
PENJUALAN Kamal, didapatkan dari
BUKU Tachbir perhitungan terhadap
MENGGUNAKAN | Hendro P, 14396 data penjualan
DATA MINING DI | Ridwan Ilyas dengan  menggunakan
PT. NIAGA | (2017) metode regresi linear
SWADAYA sederhana. Dalam
melakukan proses
prediksi  membutuhkan
waktu tunggu selama
kurang lebih 2 menit hal
tersebut disebabkan oleh
pengambilan data
penjualan
REVOLUSI Cisilia Industri 4.0 pengguna  smartphone
INDUSTRI 4.0 | Sundari menduduki peringkat

http://digilib.mercubuana.ac.id/
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MERUPAKAN (2019) teratas dengan penetrasi
PELUANG DAN 93,9% dari  penguna
TANTANGAN harian yang mengakses
BISNIS BAGI internet. Hal ini dapat
GENERASI dimaknai dengan
MILENIAL DI mengunakan mobile
INDONESIA sebagai alat akses
internet yang
mempermudah dalam
penggunaannya, menjadi
faktor pendukung
pesatnya  pertumbuhan
bisnis digital saat ini.
ANALISIS Siti  Wardah, | Metode Berdasarkan
PERAMALAN Iskandar Moving pengumpulan dan
PENJUALAN (2016) Average, pengolahan data serta
PRODUK metode analisa  yang  sudah
KERIPIK PISANG Exponential | dilakukan maka dapat
KEMASAN Smoothing kita bandingkan bahwa
BUNGKUS (Studi with  Trend | dari segi tingkat
Kasus Home dan metode | kesalahan serta
Industry  Arwana Trend perangkingan trend
Food Tembilahan) Anayisis analysis mempunyai
tingkat kesalahan yang
lebih kecil dibandingkan
dengan metode lainnya.
Metode trend analysis
mempunyai nilai MAD
sebesar 161,3539, MSE
sebesar 55744,16, dan
standar error  sebesar
242,947, maka dapat
disimpulkan bahwa
metode terpilih adalah
metode Trend Analysis.
MANAJEMEN Liana  Dwi | Manajemen | Berdasarkan hasil dan
STRATEGI Septiningrum | Strategi pemabahasan di atas,
UNTUK (2021) maka dapat disimpulkan
MENINGKATKAN mengenai  manajemen
PENJUALAN strategi untuk
FOOD AND meningkatkan penjualan
BEVERAGE DI di masa pandemi,
ERA  PANDEMI meliputi perencanaan
COVID 19 dengan membuat
kerangka penjualan
mengutamakan
pelayanan konsumen,

http://digilib.mercubuana.ac.id/
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peningkatan inovasi
produk, dan
meningkatkan  strategi
pemasaran khususnya di
masa pandemi covid 19.
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BAB 2. ANALISIS DAN PERANCANGAN

Data yang digunakan berasal dari data Produksi Tahu Bakso Rahayu setiap
harinya. Adapun teknik pengumpulan data yang digunakan dalam penelitian ini,
terdiri dari 2 macam, yaitu :

a. Studi Lapangan (Observasi)
Studi lapangan atau observasi, dilakukan dengan cara terjun langsung sebagai
distributor untuk meneliti secara langsung, memperoleh dan menghimpun
data—data yang berkaitan dengan masalah yang sedang diteliti.

b. Wawancara (Interview)
Wawancara atau interview adalah sebuah proses untuk memperoleh

keterangan dengan tujuan mendapatkan data.

Penelitian adalah serangkaian kegiatan yang meliputi langkah-langkah
yang dilakukan secara terencana untuk memperoleh jawaban atas suatu masalah.
Penelitian ini dilakukan dengan menggunakan konsep data mining dengan
menggunakan knowledge database (KDD), yang merupakan standar untuk
penelitian data mining. KDD adalah kegiatan yang meliputi pengumpulan,
pemakaian data, historis untuk menemukan keteraturan, pola atau hubungan
dalam set data berukuran besar (Santoso, 2007). Menurut (Agustin & Luthfi, 2017)
Secara garis besar Knowledge Discovery in Database (KDD) dapat dijelaskan
sebagai berikut:

1) Data Selection
Pemilihan (seleksi) data dari sekumpulan data operasional perlu dilakukan
sebelum tahap penggalian informasi dalam KDD dimulai. Data hasil seleksi
yang akan digunakan untuk proses data mining, disimpan dalam suatu berkas
terpisah dari basis data operasional.

2) Pre-Processing / Cleaning
Proses cleaning antara lain membuang duplikasi data, memeriksa data yang
inkonsisten dan memperbaiki kesalahan pada data. Pada proses ini dilakukan
juga proses enrichment, yaitu proses memperkaya data yang sudah ada dengan

data atau informasi lain yang relevan dan diperlukan untuk KDD.

Universitas Mercu Buana
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3) Transformation
Coding adalah proses transformasi pada data yang telah dipilih sehingga data
tersebut sesuai untuk proses data mining.

4) Data Mining
Data Mining adalah proses mencari pola atau informasi menarik dalam data
terpilih dengan menggunakan teknik atau metode tertentu

5) Evaluation
Pola informasi yang dihasilkan dari proses data mining diterjemahkan menjadi

bentuk yang lebih mudah dimengerti oleh pihak yang berkepentingan.

Untuk tahap penelitian akan ditunjukan pada gambar 1.

Gambar 1 Tahap Penelitian

Universitas Mercu Buana
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Decision Tree

Pohon (tree) adalah sebuah struktur data yang terdiri dari simpul (node)
dan rusuk (edge). Simpul pada sebuah pohon dibedakan menjadi tiga, yaitu
simpul akar (root node), simpul percabangan/ internal (branch/ internal node) dan
simpul daun (leaf node). Pohon keputusan merupakan representasi sederhana dari
teknik klasifikasi untuk sejumlah kelas berhingga, dimana simpul internal maupun
simpul akar ditandai dengan nama atribut, rusuk-rusuknya diberi label nilai atribut

yang mungkin dan simpul daun ditandai dengan kelas-kelas yang berbeda[3].

Algoritma C4.5

Algoritma C4.5 merupakan algortima yang digunakan untuk membentuk pohon
keputusan. Pohon keputusan merupakan metodeklasifikasi dan prediksi yang
sangat kuat dan terkenal. Metode pohon keputusan mengubah fakta yang sangat
besar menjadi pohon keputusan yang merepresentasikan aturan. Aturan dapat
dengan mudah dipahami dengan bahasa alami. Dan mereka juga dapat
diekspresikan dalam bentuk bahasa basis data seperti Structured Query Language

untuk mencari record pada kategori tertentu [3].

Universitas Mercu Buana
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BAB 3. DATA SET

Berikut adalah dataset yang saya simpan dalam bentuk excel yaitu data hasil
produksi penjualan Tahu Bakso Rahayu, data ini adalah data Penjualan dan Hasil

Produksi selama satu bulan.

Gambar 2 Dataset

Gambar 3 Parameter

Gambar 4 Total Penjualan 1Bulan

Universitas Mercu Buana
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BAB 4. TAHAPAN EKSPERIMEN

A. Pengujian Metode Algoritma C4.5

Pada pengujian kali ini, penulis akan meguji Dataset yang sudah ada
dengan menggunakan metode Algoritma perhitungan manual

1.

Menghitung Nilai Entropy Awal
Entropy status penjualan
= [-(data sampel/jumlah sampel)log2(data sampel/jumlah sampel)]
(Laku = 6, Kurang laku = 6)
_(_ (220t 1261\, (_ (327 327)) _
B ( (1588) 2 (1588))+( (1588) 2 (1588)) 0,734
Entropy Tahu coklat

791 791 170 170\ _
(G GG 2GED)=o0sm
Entropy Tahu Putih

470 470 157 157\ _
G @G 2()-ous
Entropy Daging Ayam

700 700 158 158\ _
(G GG )0

Entropy Daging Sapi

(-G GG 2(GR)-07s0

Entropy Packaging Kecil

(G ED)(-G ()0

Entropy Packaging Sedang

@) M) @)

Entropy Packaging Besar

& @M@ @)

Universitas Mercu Buana
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. Menghitung Nilai Gain
Gain (Tahu Bakso)

= 0,734 - ((% 0673) + (2 0.218)) — 0,241

Gain (Daging)

— 0,734 - ((% 0,689) + (222 0.780)) = 0,003

Gain (Packaging)

= 0,734 - ((% 0,924) + (% 0.540) + (% 0,879)) = 0,427

. Hitung Nilai SplitInfo
SplitInfo (Tahu Bakso)
=(-(961/1588)*10g2(961/1588))+(-(627/1588)*10g2(627/1588))= 0.968

Splitinfo (Daging)
=(-(858/1588)*1og2(858/1588))+(-(730/1588)*1og2(730/1588))= 0.995

Splitinfo (Packaging)
=(-(374/1588)*10g2(374/1588))+(-(929/1588)*1022(929/1588)+(-
(285/1588)*10g2(285/1588)) = 1,388

. Hitung Nilai Gain Ratio

Gain Ratio (Tahu Bakso)

_ 0241 _
= 0968 0.249

Gain Ratio (Daging)

_ 0003 _
= 0995 0.003

Universitas Mercu Buana
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Gain Ratio (Packaging)

Dari hasil perhitungan nilai Gain ratio didapatkan hasil bahwa nilai
gainratio packaging lebih besar disbanding atribut lainnya sehingga
atribut packaging dijadikan node akar dan mempunyai 3 cabang yaitu,
Kecil, Sedang dan Besar. Selanjutnya dilakukan proses menghitung

nilai entropy hingga gain ratio untuk packaging kecil saja.

. Packaging Kecil

Gambar
Menghitung Entropy
Entropy Packaging kecil

CE) E)-E) (Z)-090

Entropy Tahu Coklat
6 @I 6F)-o
Entropy Tahu Putih
(G GG 2GR)-o
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Etropy Daging Ayam
-G GG
Entropy Daging Sapi

@ G-

Menghitung Nilai Gain
Gain Tahu Bakso

32

) (%)) = 0.994

) (%)) =0.670

0,924 - <(£ o) + (Zﬂ o)) =0.924

374 374

Gain Daging

220 154

0,924-<(— 0994) + (2 0.670))=0.634

374 374

Menghitung Splitinfo
Splitinfo Tahu Bakso

(-(127/374)*10g2(127/374))+(-(247/374)*10g2(247/374)) = 0.924

Splitinfo Daging

(-(220/374)*10g2(220/374))+(-(154/374)*log2(154/374)) = 0.977

Menghitung GainRatio

GainRatio (Tahu Bakso)

0924 _
0924

GainRatio (Daging)

0634
0977 0.649

http://digilib.mercubuana.ac.id/
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Dari perhitungan GainRatio diatas dihasilkan bahwa nilai GainRatio
Tahu Bakso lebih besar dibandingkan atribut lainnya. Oleh karena itu,
atribut Tahu Bakso dijadikan node 1.1 dan mempunyai 2 cabang yaitu
Tahu Coklat dan Tahu Putih. Pada cabang Tahu Coklat dihasilkan
kelas, yaitu Kurang Laku. Sedangkan, pada cabang Tahu Putih
dihasilkan kelas, yaitu Laku. Selanjutnya perhitungan dimulai Kembali

dengan menghitung nilai entropy dengan filter packaging sedang.

6. Packaging sedang

Gambar
Menghitung Entropy
Entropy Packaging Sedang

@) GG 2E)-os
Entropy Tahu Coklat

& G &)
Entropy Tahu Putih

&) @M LE)-om

Il
(=)
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Entropy Daging Ayam
& )G
Entropy Daging Sapi

&) G){(-GD

Menghitung Nilai Gain
Nilai Gain Tahu Bakso

591 338

34

2(55)) -0

) (%)) ~0.914

0.540 - <(— 0)+ (& 0.925)) = 0.203

929 929
Nilai Gain Daging

580 349

0.540 - ((— 0)+ (2 0.914)) ~0.197

929 929

Menghitung splitinfo
Splitinfo Tahu Bakso

(-(591/929)*10g2(591/929))+(-(338/929)*10g2(338/929)) = 0.946

Splitinfo (Daging)

(-(580/929)*10g2(580/929))+(-(349/929)*10g2(349/929)) = 0.955

Menghitung GainRatio

GainRatio (Tahu Bakso)

0203
oo 0215

GainRatio (Daging)

0197
ooss — 0-206
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Setelah melakukan perhitungan GainRatio didapatkan hasil atribut
Tahu Bakso Kembali lebih besar dibandingkan dengan atribut lainnya,
oleh karena itu atribut Tahu Bakso akan menjadi node 1.2 dengan
memiliki 2 cabang yaitu Tahu Coklat dan Tahu Putih. Berdasarkan
Perhitungan Cabang Tahu Coklat memiliki kelas Laku. Sedangkan,
Tahu Putih memiliki kelas Kurang Laku. Lanjut menuju tahap akhir
yaitu melakukan perhitungan untuk node 1.3 dengan filter packaging

Besar.

7. Packaging Besar

Gambar

Menghitung Entropy
Entropy Packaging Besar

& C)H -G 2()=0sm
Entropy Tahu Coklat

(G EIE ()0

Entropy Tahu Putih
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@ @M 6R)-

@ @@ )

Entropy Daging Sapi

() MG )

Menghitung Nilai Gain
Gain Tahu Bakso

0.879-((% 0673) + (2 o))=o.305

Gain Daging

0.879 - ((257;85 0) + (% 0.526)> ~0.510

Menghitung Splitinfo
Splitinfo Tahu Bakso
(-(243/285)*10g2(243/285))+(-(42/285)*log2(42/285)) = 0.603

Splitinfo Daging
(-(58/285)*1og2(58/285))+(-(200/285)*10g2(200/285)) = 0.826

Menghitung GainRatio

GainRatio (Tahu Bakso)

_ 0305 _
= 5e0s ~ 0-506

GainRatio (Daging)

_ 0510 _
= Sa0s -~ 0617
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Dari Perhitungan Node terakhir atau node 1.3 didapatkan hasil bahwa
nilai GainRatio atribut Daging lebih besar dibandingkan dengan atribut
lainnya, sehingga atribut Daging menjadi Node terakhir atau Node 1.3
dengan 2 cabang yaitu cabang Daging Ayam dan Juga Daging Sapi.
Cabang Daging Ayam memiliki kelas Kurang Laku. Sedangkan
Cabang Daging Sapi memiliki kelas Laku.

B. Hasil pengujian Algoritma C4.5
Dan berikut adalah hasil dari perhitungan manual algoritma c4.5 dengan

menggunakan dataset penjualan Tahu Bakso selama satu bulan.

Gambar

Kesimpulan Akhir, berdasarkan perhitungan dengan menggunakan
algoritma C.45 dengan dataset Penjualan Tahu Bakso selama sebulan
dapat disimpulkan Mayoritas pembeli meraka membeli berdasarkan
Packaging terlebih dahulu, dan dari perhitungan tersebut juga didapati
hasil yaitu untuk packaging kecil tahu coklat kurang laku, sedangkan tahu
putih laku. Untuk packaging sedang tahu coklat lebih laku dibandingkan

tahu putih. Dan yang terakhir untuk packaging besar pembeli membeli
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berdasarkan isian daging untuk tahu bakso. Untuk daging Ayam kurang
laku sedangkan daging sapi lebih laku dan diminati pembeli.
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BAB 5. HASIL SEMUA EKSPERIMEN

Berdasarkan perhitungan yang telah dilakukan dengan decision tree dan

metode C4.5. Dengan hasil perhitungan tersebut maka Tahu Bakso Rahayu agar

selalu menjaga kualitas produk di setiap produksi dan membuat para pelanggan

bahagia membeli produk.

Dari hasil penelitian asosiasi data mining pada data produksi Tahu Bakso

Rahayu menggunakan algoritma C4.5 didapatan kesimpulan sebagai berikut :

1)

2)

1)
2)

3)

Algoritma C4.5 berhasil diimplementasikan pada data produksi Tahu Bakso
Rahayu.

Dan berdasarkan perhitungan dengan menggunakan algoritma C.45 dengan
dataset Penjualan Tahu Bakso selama sebulan dapat disimpulkan Mayoritas
pembeli, membeli berdasarkan Packaging terlebih dahulu, dan dari
perhitungan tersebut juga didapati hasil yaitu untuk packaging kecil tahu
coklat kurang laku, sedangkan tahu putih laku. Untuk packaging sedang tahu
coklat lebih laku dibandingkan tahu putih. Dan yang terakhir untuk packaging
besar pembeli membeli berdasarkan isian daging untuk tahu bakso. Untuk
daging Ayam kurang laku sedangkan daging sapi lebih laku dan diminati

pembeli.

Pada penelitian ini penulis hanya membentuk hasil analisa dari algoritma C4.5,
dan belum bisa diimplementasikan menjadi perangkat lunak. Beberapa saran
untuk penelitian lebih lanjut adalah :
Dapat dijadikan aplikasi sehingga dapat memaksimalkan manfaatnya.
Menggunakan algoritma lain seperti Naive Bayes, K-Means, Eclat, Hash
Based dan lain-lain.
Untuk studi lebih lanjut, data produksi ini bisa lebih besar, sehingga dapat

memaksimalkan hasil.
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2. Lampiran Scan KTP Berwarna
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